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Sezdnne ocistovanie
casovych radov

(jednoduchy sprievodca postupmi, moznostami
a vysledkami s aplikaciou na ocistovanie HICP)'

Juraj Hucek a Michal Doliak
Ndrodnd banka Slovenska

,Je lahké veci urobit, ked vieme, ako na to a ako to md v konecnej podobe
vyzerat. Ale ako spravit veci, pri ktorych len tusime, ¢o by sme mali dostat?”

autori
Kym sa nepristupilo k vyuZivaniu sezénne ocistenych dat, analyza ¢asovych radov bola jednoduchsia. 1 Cely ¢ldnok je mozné ndjst ajna
Prinasa to vsak aj svoje obmedzenia. Pozerat sa na sezonne ocistené data je korektnejsie, kedze sezon- http://www.nbs.sk/sk/publikacie/me-

nost je pravidelné opakovanie udalosti v rovnakych intervaloch. Pre ekonomicky vyvoj a jeho analyzuje  "ovapolitika/2074.

potrebné vediet identifikovat nestandardné zmeny nevyplyvajuice zo sezénnosti. Preto spravne porozu-
menie sezonnosti umoznuje identifikovanie tychto nestandardnych zmien v ¢asovom rade. Mé to viak
jedno velké ALE. Sezénnost ako takd nie je jednoznacnéa a definovat, ¢o je najspravnejsi postup alebo
metdda na jej ziskanie, je pomerne zlozité.

V nasledujucich riadkoch sa pokusime problematiku sezénneho ocistovania pribliZit pokial mozno
jednoduchym spdsobom bez pouzitia jediného vzorca alebo definicie. U¢elom nie je vytvérat presnu
metodiku, ale prezentovat, s akymi problémami sa pri sezonnom ocistovani ¢asovych radov najcas-
tejsie mozeme stretnt a ako sa s nimi vysporiadat. Citatel nie vzdy dostane jednozna¢nu odpoved ¢i
presny navod, ako na to, ale ziska ucelenejsiu predstavu o postupoch a moznostiach. Obsah je uréeny
tym, ktorf s problematikou sezénneho ocistovania zacinaju, ako aj tym, ktorf uz nejaky ten ¢asovy rad
ocistili bez toho, aby sa blizsie zamysleli, aki metédu alebo aké nastavenie pri tom pouZili. Pre napisanie
tohto ,bedekra” sme sa rozhodli pri praci na sezénnom ocistovani inflicie meranej harmonizovanym
indexom spotrebitelskych cien (HICP), preto je doplneny o praktické ukézky a aplikacie poznatkov, ktoré
sme vyuzili pri tejto praci, ako aj o vysledky sezonneho ocistenia HICP.

POHLADY NA SEZONNOST — €O TO JE A AKO JU VNIMAT

Sezénnost, ako sme uviedli v Uvode prispevky, je pravidelné opakovanie udalosti v rovnakych interva-
loch a jej spravne porozumenie umoznuje skord identifikdciu neStandardnej zmeny nevyplyvajicej zo
sezonnosti. Pri ekonomickych ukazovateloch sa so sezonnostou najcastejsie stretdvame, ak pracujeme
s mesacnymi alebo Stvrtro¢nymi idajmi.

Priklad: Informdcie, Ze v juni sa oproti mdju oteplilo a v novembri sa oproti oktébru ochladilo
su Standardné a pravidelné zmeny, ktoré sa kazdy rok predpokladaju. V pripade ekonomickej ve-
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liciny, ako su ceny, vieme, Ze ceny ovocia a zeleniny klesaju v lete a na jeseri a naopak v zime a na
jar rastu, a teda ide o Standardné a pravidelné zmeny. Po ocisteni od sezénnych vykyvov je mozné
povedat, Ze sa drzi nejakd priemernd cena.

V grafe vidno nestandardny vyvoj cien zeleniny v druhej polovici roka 2010 a zaciatkom roka
2011. Ten vyplyval z nizkej trody v roku 2010, ¢o sa prejavilo v nizSsom ako zvyéajnom poklese cien
v lete roku 2010 a vyraznejsom (ako zvycajne) raste koncom roka 2010 a zaciatkom roka 2011. Vy-
raznejsi prepad koncom roka 2011 je korekciou vyssich cien v roku 2010.

Pre centralnu banku, vladu, alebo pre institUcie, ktoré analyzuju ekonomicky vyvoj, je z tohto pohladu
doleZité poznat tieto neStandardné zmeny, lebo mézu mat vplyv na buduci ekonomicky vyvoj. Véasna
reakcia na nestandardny vyvoj zo strany tvorcov hospodarskej politiky méZe buduci vyvoj ovplyvnit
spravnym smerom. Naopak nespravne vyhodnotenie sezénnosti moéze viest k nesprdvnym zaverom
ainterpretacii. Ulohou sezénneho ocistovania je odclenit z ¢asového radu pravidelne sa opakujucu, t.].
sezonnu zlozku.

Aplikdcia - Sezénne ocistovanie HICP: Infldcia alebo rast spotrebitelskych cien sa najcastejsie vy-
jadruje (publikuje) ako medzirocnd zmena cien (t. j. ako sa ceny zmenili oproti rovnakému obdobiu
minulého roka). S vyjadrenim pomocou medzimesacnych zmien sa stretdvame zriedkavo. V ko-
mentdroch k infldcii sa tieto informdcie vyskytuju, ale ide skor o doplriujuce informdcie. Sezénne
ocistené Udaje sa nespominaju takmer nikde. Jednou z mdla institdcii je US Bureau of Labor Statis-
tics, ktory vo svojich spravach o vyvoji infldcie prezentuje sezénne ocistené medzimesacné zmeny.
Sezdénne ocistené inflacné ddta méZu poskytovat cenny prinos k analyzam cenového vyvoja, ako aj
ku krdtkodobej predikcii infldcie aj vzhladom na to, Ze medzirocné dynamiky ,trpia” tzv. bdzickym
efektom, teda su vyrazne ovplyvnené vyvojom v rovnakom obdobi minulého roka. Medzimesacné
zmeny méZu odhalit zvycajny cenovy vyvoj (usual patern), nie su ovplyvnené kaZdorocnou zme-
nou vdh a reprezentantov (tieto zmeny ovplyvriuju skér medzirocné indexy), a vyjadruju tak cisté
cenové zmeny. Pre sprdvnu interpretdciu medzimesacnych zmien je vSak potrebné ¢asové rady se-
zdénne ocistovat. ECB zostavuje od roku 2000 sezénne ocistené casové rady za eurozénu s pouZitim
postupov vypracovanych pracovnou skupinou v rokoch 1999 az 2001. V tomto pripade je sezonne
ocisteny HICP agregdciou sezdnne ocistenych hlavnych komponentov (t. j. cenovych indexov pre
nespracované potraviny, spracované potraviny, priemyselné tovary, sluzby) a sezénne neociste-
nych energii (ide o tzv. nepriame ocistenie). NBS sa pripojila k projektu ECB na sezénne ocistovanie
HICP infldcie, aby sa tdto ,,medzera” vo zverejriovanych ddtach vyplnila aj na ndrodnej trovni.

SEZ()NNOST, ROZKLAD CASOVEHO RADU, PRISTUPY K SEZONNEMU OCISTOVANIU

Z hladiska definicie méZeme ¢asovy rad rozloZit na tri ¢asti: trendovd, sezonnu (pravidelnu) a ireguldrnu
(nepravidelnu). Ocisteny ¢asovy rad sa teda sklada z trendovej a iregularnej zlozky, vdaka ktorej data
zbavené sezonnosti nemusia byt nevyhnutne hladké.

Casové rady je mozné ocistit od sezénnych vplyvov viacerymi spdsobmi. Najjednoduchsie metddy
v skuto¢nosti odstrania okrem sezénnej zlozky aj vetku volatilitu, ¢fim sa namiesto sezonne ocisteného
radu ziska iba trend. K takymto typom by sme mohli zaradit ocistenie linearnym trendom, kizavé prie-
mery, HP filter a iné. K pokrocilejsim, Cisto Statistickym filtrom, ktoré dokazu identifikovat a odstranit aj
napr. vplyv vynimocnych, extrémnych, neocakdvanych hodnét alebo zlomov v ¢asovych radoch, tzv.
outlierov, patri oblibend metdda X11. Ide o velmi déleZitu sucast dekompozicie, ktord moéze vyrazne
ovplyvnit vysledky sezonne ocistenych dat.

Sofistikovanejsie metddy vyuzivaju modelovy odhad, pri ktorom je mozné okrem identifikacie outlie-
rov uvazovat aj s vplyvom pracovnych dni, sviatkov a inych dodato¢nych faktorov. Takéto metoddy su
zaloZené na odhade ARIMA modelov, z ktorych najzndmejsie a najcastejsie pouzivané su X12-ARIMA
a Tramo/Seats.

PROCES SEZONNEHO OCISTOVANIA

V praxi sa najcastejsie stretdvame s potrebou ocistit jeden ¢i dva ¢asové rady, ktoré navzajom ekono-
micky Uzko suvisia, ale z hladiska sezénnosti sa na ne pozerdme samostatne (napr. HDP a HICP). Volba
metddy a nastaveni sa robf zvlast pre kazdy rad bez blizsieho vzajomného porovnania.V pripade velké-
ho poctu ¢asovych radoy, ktoré treba sezonne ocistit, je dobré ziednodusit si pracu a hned od zaciatku
pristupit k selekcii.

8
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1. Vyber ¢asovych radov

Na zéklade grafickej analyzy je mozné v mnohych pripadoch vyltcit alebo potvrdit pritomnost sezén-
nosti. Casové rady s evidentnou pravidelnou,pilou” budu s najvécsou pravdepodobnostou vykazovat
sezénnost a naopak pri ¢asovych radoch hladkych alebo s absolitne nepravidelnymi ,zubami” bude
sezonnost Statisticky zamietnuté.?

Spustenim automatickych (vieobecnych, prednastavenych) modulov (je to v podstate jedno, o aky
programovy balik® ide) je mozné spravit dalsiu selekciu, pripadne overit si vhodnost vyberu ziskaného
z grafickej analyzy. Vdeobecny modul zvacsa testuje vplyv kalendara (obsahuje vplyv pracovnych, resp.
obchodnych dnf (Trading days — TD, Working days — WD), pricom sviatky a iné Specifické dni si treba
manualne nastavit, resp. vybrat z moznych volieb (kalendére su spravidla pre jednotlivé Staty rozne
— sviatky, prazdniny). Taktiez vplyv velkonocnych sviatkov (Easter efekt) sa zvacsa testuje.

Aplikdcia - Sezénne ocistovanie HICP: Viychddzajtc z drovne tried zdkladnej COICOP klasifikdcie
(tzv. Stvormiestny COICOP), autori pracovali s priblizne 180 ¢asovymi radmi (okrem zdkladnych
tried, hlavnych zloziek a celkového HICP aj s vybranymi casovymi radmi, napr. alkoholické ndpoje,
nealkoholické ndpoje a pod.) indexov na bdze roku 2005. Na zdklade grafickej analyzy a spuste-
nim automatického modulu sa vyselektovalo 56 casovych radov, ktorym sa venovali individudlne
a podrobnejsie.

Pri pohlade na grafy je zrejmé, Ze v pripade cien pocitacov sa sezénnost nevyskytuje a v podsta-
te sa tymto ¢asovym radom uZ nie je potrebné zaoberat (Statisticky potvrdené aj spustenim auto-
matického modulu programu). V pripade druhého grafu je zjavnd sezénnost (vidiet povodné ddta
a sezénne upraveny ¢asovy rad).
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Zdroj: SU SR, prepocty autorov. Zdroj: SU SR, prepocty autorov.

Vo vSeobecnosti plati, Ze nie je podstatné, aki metddu pouzijeme (X12-ARIMA vs. Tramo/Seats), pre-
toZe volba spravnej metddy ¢i ndstroja ma vyznam len v pripade problémovych radov, teda radov, pri
ktorych je tazsie identifikovat sezonnost, resp. sezonnost sa ¢asto meni.*

2.Typ sezénnosti

Vybratim metody na sezénne ocistenie a prvotnym spustenim vseobecného (automatického) modulu
sa samotny proces len za¢ina. Pre kvalitné a vo vztahu k danému casovému radu spravne vysledky je
potrebné vybrat vhodné nastavenie parametrov, ktoré popisuju a odzrkadluju ekonomické vlastnosti
¢asového radu. Treba sa zamysliet, akym ¢asovym radom sa zaoberdme. Ciide o rastice Udaje v ¢ase,
teda ¢i s Casom rastie aj sezénna zlozka alebo ide o ¢asovy rad, ktorého hodnoty v ¢ase koliSu okolo
nejakej konstanty, resp. trendu, teda volatilita je zhruba konstantna a tak moZno uvaZovat o nemennej
velkosti sezonnych zloziek. V prvom pripade ide o multiplikativnu, ¢asom sa znésobujtcu (Orig=Trend*-
Seasonal*lrregular) sezénnost, pri ktorej volime v softvéri logaritmicku transformaciu®. V druhom pripa-
de ide o tzv. aditivnu sezénnost (Orig=Trend+Seasonal+Irregular), kde do procesu sezénneho ocistenia
vstupuju povodné (neupravené) casové rady.

2 Netvrdime, Ze zdanlivi skuto¢nost
netreba statisticky overit, ale pri
prvom Statistickom potvrdeni, Ze
dany asovy rad neobsahuje sezénnu
ZlozZku, sa nemusime silou-mocou
pokusat ndjst taku Specifikdciu se-
z6nneho modelu, ktord ndm dokdze
aku-taku sezénnost identifikovat.
Prvotné ocistenia robime zvycajne na
zdklade vseobecného (automatické-
ho) nastavenia, ktoré obsahuje kaZdy
softver.

3 Autori pouzivali pri svojej prdci softvér
DEMETRA+.

4 X12-ARIMA: Tito metddu moZno
povaZovat za konzervativnu, pretoZe
zmenu sezénnosti (¢i uz z hladiska
velkosti alebo lokalizdcie) premietne
do sezénne ocisteného casového
radu az po druhom pozorovani
rovnakého druhu alebo rozsahu, teda
zvdcsa po jednom roku. Velkost a tvar
sezénnych faktorov sa tak meni éasto
avysledny sezénne ocisteny casovy
rad ,trpi” velkou zotrvacnostou, ¢o ve-
lakrdt sposobuje neskord identifikdciu
outliera. Vyhodou tejto metddy je
moznost sirsieho nastavenia vplyvu
velkonocnych sviatkov (Easter effect 1
az20dni).

TRAMO/SEATS: Tdto metdda
predpokladd, Ze velkost sezonnych
faktorov sa v ¢ase vyrazne nemeni
atym dochddza k rychlejsej zmene
v sezénne ocistenom casovom rade,
teda najmd k skorej identifikdcii
outliera.

5 Logaritmickou transformdciou opdt
ziskavame linedrny vztah - aditivitu.
Specializované softvéry standardne
v automatickych moduloch testuju
casovy rad na pritomnost multipli-
kativnej sezdnnej zloZky, pricom je
moznost aj manudlneho nastavenia.
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Priklad: Grafické zndzornenie teoretickej aditivnej a multiplikativnej sezénnosti:

Aditivna sezénnost Multiplikativna sezénnost
700 600
600 500 4
500
400
400
300 4
300
200 4
200
100 4 100
0- 0
Zdroj: Autori. Zdroj: Autori.

Tieto nastavenia si treba pri automatickych moduloch skontrolovat a pri manudlnej Specifikécii sprav-
ne nastavit. Opacné nastavenie moze sposobit v pripade aditivnej sezénnosti klesanie vyznamnosti se-
zénnej zlozky a v pripade multiplikativnej sezonnosti rapidny nérast sezonnej zlozky. Moze tiez sposobit
falo$nu identifikdciu outliera.

Aplikdcia - Sezénne ocistovanie HICP: Z ¢asovych radov, ktoré sme analyzovali v ramci HICP, st
prikladom sprdvne nastavenej multiplikativnej sezonnosti ceny obuvi, napriek tomu, Ze je mozné
vidiet v case rastuce sezénne zloZky. Je to spdsobené rasticim trendom sezénnych vypredajov.
Naopak prikladom ekonomicky chybne zvolenej aditivnej sezonnosti st ceny zeleniny, kde sezén-
nost je v case stabilnd. V skutocnosti by mali sezénne faktory klesat, vzhladom na otvorenost trhu
a moznosti dovozu zeleniny v ktoromkolvek obdobi roka. Toto su Specifické priklady, kde ekonomic-
ky aspekt je dolezitejsi nez vizudlny (technicky).
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3. Vplyv kalendara

K zékladnému nastaveniu podlieha v dalsom rade vplyv kalendéra, ktory dokdze mnohé vylepsit aj po-
kazit.Vyber moznosti pouzitia pracovnych ¢i obchodnych dni (TD/WD) je dolezity a ¢asto méze zabranit
falosnej identifikacii outlierov, resp. prispiet k redukcii ich poctu. VZdy si treba poloZit otazku, ¢i ¢asovy
rad, ktory chceme zbavit sezonnosti, je alebo moéze byt ovplyvneny poctom volnych alebo pracovnych
dnf. Do tejto casti kalendéra patria aj tzv. fixné sviatky, ktoré su pre kazdu krajinu iné a Specifické (1. ja-
nuar, 6. januar, 1. maj, 8. mdj atd.).
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Priklad: V pripade vdcsiny cenovych ¢asovych radov je asi jedno, ¢i je v mesiaci 20 alebo 22 pracov-
nych dni, pretoZe dva pracovné dni navyse s najvdicsou pravdepodobnostou nezvysia ani nezniZia
cenu tovaru. V pripade produkcie je vsak délezité, kolko pondelkov, stried Ci piatkov mdme za me-
siac k dispozicii (najnizsia produkcia je Statisticky potvrdend v pondelok a v piatok a naopak naj-
vyssia v stredu). Inymi slovami tvrdenie, Ze vyrobnd linka zvysila svoju mesacnu produkciu v marci
oprotifebrudru o 10 % nie je pravdivé, lebo v skutocnosti vyrobnd linka pracovala v marci o dva dni
viac, co s istotou mézeme povaZovat za kalenddrny efekt.

Aplikdcia - Sezénne ocistovanie HICP: Vyuzitim vysledkov predtestov na vyznamnost pracovnych
dnisa pristupilo k Gplnému vypnutiu vplyvu pracovnych dni vo vsetkych ¢asovych radoch Struktury
HICP. V niektorych pripadoch by mohlo déjst k ndhodnému identifikovaniu vyznamnosti pracov-
nych dni, ¢o by viedlo k odliSnym vysledkom. Ide najmd o opdtovné ocistenie pri vyuZiti iného roz-
sahu dat, ¢i uz z dévodu aktualizdcie dat alebo zmeny metodiky vypoctu.

Dalsou dolezitou ¢astou kalendara je vplyv velkono¢nych sviatkov. Na rozdiel od fixnych sviatkov
su v kazdom roku v inom obdob, ¢o kazdorocne menf pocet volnych a pracovnych dni v mesiacoch

marec a april, resp. v 1. a 2. Stvrtroku.®

Aplikdcia - Sezénne ocistovanie HICP: Pre potreby korektného sezénneho ocistenia bol vytvoreny
slovensky kalenddr pre vsetkych 56 radov - (slovenské sviatky + velkonocné sviatky — piatok, ne-
dela, pondelok). Efekt velkonocnych sviatkov sa testoval pre kazdy casovy rad zvldst (pouZili sme
automatické, ako aj manudlne nastavenia dlzky vplyvu bliziacich sa sviatkov).

Priklad: Ceny pohonnych hmét rastu viac ako
cena ropy, resp. neklesaju ako cena ropy (v d6-
sledku vyssieho dopytu po pohonnych Idtkach
v tomto obdobi). Na nasledujicom grafe su
sezénne faktory’ pri cendch pohonnych Idtok,
kde je vidiet vplyv Velkej noci ako pohyblivého
sviatku na mesiace marec a april. Sezonnost
sa v tychto mesiacoch meni podla toho, ci
su alebo nie su v danom mesiaci velkonocné %1 mww
sviatky. N

Pohonné Idtky — sezénne faktory po mesiacoch
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Zdroj: Prepocty autorov.

6 Zdkladné nastavenie softvérov
predpokladd vplyv velkonocnych
sviatkov uz 6 dni pred Velkono¢nou
nedelou. Ttto hodnotu je moZné
zmenit a testovat' v rozmedzi 1 az 15
dni (TRAMO/SEATS), resp. 1 az 20 dni
(X12-ARIMA)). Od vhodného nasta-
venia zdvisi Statistickd vyznamnost
tohto efektu a najmd kvalita (vyhla-
denost) v mesiacoch (marec, april) ¢i
Stvrtrokoch (1. a 2. Stvrtrok). Treba si
vSak uvedomit, Ze efekt velkonocnych
sviatkov nezahffia vplyv jednotlivych
sviatocnych dni, ale len ovplyvnenie
hodnét ddt pred Velkono¢nou nede-
lou (napr. zmena cien niektorych po-
travin alebo cien pohonnych hmét).
Teda Velky piatok, Velkonoc¢nd nedela
a Velkonocny pondelok, ktoré maju
z hladiska produkcnych ¢asovych
radov nezanedbatelny vplyv, nie st
zahrnuté. Preto ich treba zaddvat do
pohyblivych sviatkov kalenddra.

7 Casovy vyvoj tirovne sezénnej zlozky
pre jednotlivé mesiace (Stvrtroky).

4. Outliery

Poslednou klticovou ¢astou nastavenia sezonneho modelu je hladanie outlierov. Nevhodny vyber, iden-
tifikécia a lokalizécia outlierov ma ¢asto za nésledok ocistenie ¢asovych radov, ktoré nezobrazuje sku-
tocny vyvoj. TaktieZ sposobuje velké zmeny a revizie historickych ¢asovych radov pri novych zverejne-
niach.

Priklad: Outlier je vo svojej podstate vynimoc¢nd, extrémna a hlavne neo¢akdvand hodnota alebo
zlom. MéZe byt jednorazovy — aditivny outlier (AO - je v ireguldrnej zloZke), permanentny — zlom
— level shift (LS - je v trendovej zloZke) alebo docasny, postupne sa vytrdcajci - transitory change
(TC - je v ireguldrnej zlozke). Graficky by sme ich mohli zndzornit asi takto:
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8 Pouzivatel zaddva len lokalizdciu
(obdobie) a typ outliera (additive,
transitory change, level shift).
Velkost a vplyv st automaticky
vypocitané pouzitou metédou.

9 Privolatilnych ¢asovych radoch,
najmd pri nejasnej alebo nejed-
noznacnej sezénnosti, je pocet
identifikovanych outlierov velmi
citlivy od zvolenia kritickej hodnoty.
V niektorych pripadoch teda dochd-
dza k falosnej identifikdcif outliera,
pricom lokdlIne dochddza k posunu
trendu sezénne ocisteného caso-
vého radu. V takychto pripadoch
Jje vhodné pomocou zmeny
kritickej hodnoty znizovat citlivost
detekcie outlierov. Velkost kritickej
hodnoty treba nastavovat tak, aby
pocet a vyskyt outlierov mal svoje
ekonomické opodstatnenie. Softvér
Demetra+ poskytuje moznost zvolit
si presne Specifikovany casovy usek
na vyhladanie alebo nevyhladanie
outlierov. Cize v pripade neZelanej
identifikdcie outliera, ktory nemd
svoje opodstatnenie, je mozné toto
obdobie vynechat, alebo v pripade
potreby hladat outliery len na konci
casového radu.

10 Vtychto pripadoch nie je odhadnu-
td sezénna cast ARIMA modelu.

AO LS

1 1

TC

2010 2011 2012 2010 20011 2012

Zdroj: Autori.

2010 2011 2012

V skutocnych slovenskych ddtach boli vsetky tri druhy outlierov identifikované na casovom rade

HDRP ktory je ocisteny pomocou metédy TRAMO/SEATS.

Rozklad casového radu a extrémne hodnoty (outliery)
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Automaticky modul (pri zapnutom vyhladavani a testovani pritomnosti outlierov) dokéze identifi-
kovat outliery v celom rozsahu dat, t. j. na zaciatku aj na konci, aj ked identifikdcia na konci ¢asového
radu je ¢asto podmienend vyraznou zmenou v ¢asovom rade. Pre znizenie samotnej volatility sezénne
ocistenych ¢asovych radov je vhodné zadavat zndme outliery fixne® Pocet identifikovanych outlierov
do velkej miery zavisi aj od nastavenia kritickej hodnoty testovacej statistiky.?

Aplikdcia - Sezénne ocistovanie HICP: Detekcia outlierov komplikovala ndjdenie stabilného se-
zénneho modelu v case (stabilny model je ten, ktory sa na réznych casovych obdobiach nemeni).
V tomto pripade pre detekciu outlierov boli nastavené vyssie kritické hodnoty (inak by bolo velmi
vela identifikovanych outlierov a ich interpretdcia by bola diskutabilnd). Pre zjednodusenie a opod-
statnenost boli nastavené fixné outliery na obdobia 7/1999, 1/2003, 1/2004, 1/2011, ktoré reprezen-

tovali zmeny vysky sadzby DPH.

Kepy ¢ASOvVY RAD NEOCISTOVAT

Niekedy sa stava, Ze ocistenim sa ¢asovy rad ,nevyhladi’, ale zostdva dokonca rovnako ,zubaty” ako
predtym.'®V takychto pripadoch je vhodné radsej ¢asovy rad neocistovat. Pred samotnym rozhodnu-
tim odportcame takéto data podrobit tzv. kvazi real-time simuldcii, ktora odhali, ¢i takéto ,nepekné”
ocistenie je aspon stabilné v ¢ase. Jednoznacne zamietnut proces sezénneho ocistenia odporic¢ame
aj vtedy, ak iregularna zloZka je vyraznejsia (vacsie odchylky a absolttna velkost) v porovnani so sezon-

nou zlozkou.
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Aplikdcia - Sezénne ocistovanie HICP: Pre vybrané casové rady (56 - po selekcii na zdklade grafic-
kej analyzy a spusteni automatickych modulov) sme testovali a hladali najvhodnejsie sezénne ARI-
MA modely s ohladom na dizku ¢asového radu (md vyznam hlavne pri skracovani z dévodu zmeny
metodiky vypoctu alebo pri,odstrihnuti” obdobia, v ktorom bola kvalita ddt diskutabilnd), detekciu
(lokalizdciu) a opodstatnenost outlierov, efekt Velkej noci. D6vodom na vyradenie ¢asového radu
70 zoznamu ,kandiddta na sezénne ocistenie” nastal najmd v pripade, ak softvér nenasiel sezénny

ARIMA model (¢asto to bol casovy rad determinovany skér velkym mnozstvom outlierov nez sezén-
nym modelom).

PRIAME €1 NEPRIAME OCISTENIE?

Niektoré subory dat su priamo previazané bud metodicky, alebo technicky. Ako priklad mozZno uviest
cenovy index HICP a jeho zlozky — celkovy index sa vypocita vazenim jednotlivych zloZiek. Inou skupi-
nou je napr. HDP, ktory je suctom jeho zloZiek. Pri potrebe ocistit takéto skupiny Udajov vznika otazka,
ako technicky ocistit celkovy komponent. Ci priamo, teda samostatne, alebo nepriamo, pricom celkovy
komponent vznikne agregéciou subkomponentoy, t. j. ako vazeny priemer sezonne ocistenych zloziek
(v pripade cenového indexu) alebo ako sucet jeho zloZiek (v pripade produkéného ukazovatela, napr.
HDP). Jednoznacna tedria ¢i navod, ako sa rozhodnut, neexistuje. K dispozicii je len vieobecné pravidlo:
— ak komponenty (subindexy) maju rovnaké charakteristiky a rovnaké ¢asovanie pre vrcholy/maxima
a dnd/minima, je vhodné pourzit priame ocistenie;
— ak komponenty (subindexy) nemaju rovnaku charakteristiku alebo ak sa relativna déleZitost kompo-

nentov/subindexov (podla dolezitosti/vah) meni velmi rychlo, malo by sa pouzit nepriame ociste-
nie.

Aplikdcia - Sezénne ocistovanie HICP: HICP a jeho zloZky su typickym prikladom vyberu priameho
alebo nepriameho ocistenia. Kritériom vyberu priameho ¢i nepriameho pristupu bola ,zosulade-
nost” jednotlivych zloZiek toho-ktorého komponentu. Pri agregdte spracované potraviny je z grafu
zrejmé, Ze sezonne faktory jednotlivych zloZiek (komponentov agregdtu) nemaji rovnaké vrcholy

a dnd. Pri tomto type ddt je vhodnejsie pouZit nepriame ocistenie, pretoZe sezonne faktory zloZiek
maju svoje vrcholy a dnd v réznych obdobiach.

Nespracované potraviny Spracované potraviny
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2008 |
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— Ovocie — Maso

Nespracované — Milieko, syry
~— Zelenina Ryby

— Spracované potraviny
potraviny ~— Oleje, tuky

Cukor, dzemy, med, cukrovinky

Zdroj: Prepocty autorov. Zdroj: Prepocty autorov.

Druhym prikladom je ¢asovy rad cien spracovanych potravin, kde sezénne faktory zloZiek majui

svoje dnd a vrcholy v rovnakych obdobiach (az na cukor). Pri tomto type ddt je mozné pouZit pria-
me ocistenie.

Vyrazné rozdiely v priamo a nepriamo ocistenom rade mozu poukazovat na zle identifikovanu sezén-
nost. Ak komponenty (subindexy) maju opacné, posunuté alebo neproporcionalne sezénne koeficien-

ty (aditivne verzus multiplikativne), pri priamom ocisteni méze nastat ich ,zatienenie’, anulovanie, t. .
sezonnost nie je identifikovana v plnom rozsahu.

rocnik 22, 2/2014

13



S Ez O NN E o C |

11 Ak si zoberieme ktorukolvek zlozku
HDP, napr. spotrebu domdcnost,
tak v rdmci metodiky ESA méZzeme
uvazovat o sezénnostiv nomi-
ndlnych, redlnych ddtach a ich
defldtore ako jednom celku. Kedze je
medzi nimi priamy vztah, o sa tyka
sezénne neocistenych ddt, treba
rovnako hladat priamy vztah aj pri
sezénne ocistenych tdajoch. Kedze
Jjejedna zlozka dopocet k ostatnym
(v tomto pripade defldtor), pri se-
z0nne ocistenych radoch bude rov-
nako jedna zlozka dopocet (defld-
tor). Ak napr. identifikujeme outlier
v nomindlnych ddtach konecnej
spotreby domdcnosti, potom s nim
treba uvazovat aj v redinych ddtach
(v takom pripade ide o dopytovy
Sok) alebo v nomindlnych ddtach
a v defldtore (cenovy Sok), alebo vo
vsetkych troch (dopytovo-cenovy
sok). Ak je outlier potvrdeny len
vjednej zloZke, nastdva problém
s jeho sprdvnou identifikdciou.
Takyto vysledok méze poukazovat
ajna chybu v pévodnych ddtach
(sezénne neocistenych).

Ecotrim, vyvinuty Eurostatom, je

Jjednou z moZnosti, ako upravit
rocné sucty/priemery sezénne
ocistenych ddt.

N

Nepriame ocistovanie a vyber Specifikacie v ramci skupiny/odvetvia

V pripade, Ze ocistujeme vacsie mnozstvo dat (skupinu dat), ktoré spolu nevyhnutne suvisia, je vhodné
uvazovat so suborom dat ako celkom a nepozerat sa len na jednotlivé casové rady samostatne. Treba sa
zamerat najma na najuzsie vztahy medzi radmi. Teda ak sa pri procese sezonneho ocistenia uvazuje s vply-
vom outlierov a kalendara, takéto nastavenie je potrebné pouzit na vietky stvisiace ¢asové rady. Mini-
malne je potrebné pouzivat rovnaké metddy sezonneho ocistenia (X12-ARIMA alebo TRAMO/SEATS)."

PARCIALNE OCISTOVANIE

Pri zmene metodiky zo strany SU SR, Eurostatu ¢i inej institucie ¢asto dochadza k skracovaniu ¢asovych
radov. Ak je dolezité zachovat Udaje aj z ¢asti, ktora sa uz nepublikuje, je mozné pristupit k parcidlnemu
ocistovaniu, resp. ocistovaniu po castiach. Ide o Specificky pristup k sezénnemu ocistovaniu s mnohymi
komplikaciami, ktoré s tym suvisia. Casovy rad sa rozdeli na vybrané ¢asti (metodologicky odlisné, alebo
Casti, ktoré su z hladiska kvality zberu dat alebo samotnej povahy odlisné), ktoré sa ocistia samostat-
ne (musia véak mat minimalnu dizku 4 roky). Hlavny problém nastava pri spojent takychto radov. Ak
k spojeniu dochddza na ucelenych rokoch, problém méze byt v medzirocnych rastoch v nasledujicom
roku po spojent. Ak k spojeniu dochadza v priebehu roka, komplikécia nastava aj pri zachovani ro¢ného
suctu/priemeru. Toto sa riesi urcitou formou aproximacie (interpolacie) v danom roku, avsak na Ukor
spravne identifikovanych sezénnych faktorov.

Aplikdcia — Sezénne ocistovanie HICP: Problém spdjania parcidlne ocistenych casti jedného ca-
sového radu sa vyskytol aj pri ocistovani HICP infldcie. V grafe vidiet priklad, ked ¢asovy rad indexu
cien sluzieb bol rozdeleny na tri ré6zne obdobia podla tvaru sezénnej zlozky, pre ktoré bol samo-
statne ndjdeny vhodny model (jednotlivé casové useky sa ocistovali samostatne). Vysledky sa po-
rovnali s ocistenim celého casového radu jednym modelom (konkrétne modelom odhadnutym na
ddtach z rokov 2005 az 2011). Bod spojenia (na prelome rokov 2004 a 2005) v pripade parcidlneho
ocistenia identifikuje opacné smerovanie medzimesacnej dynamiky v porovnani so sezénnym ocis-
tenim celého casového radu. Takyto vysledok na jednej strane méze ddvat opticky krajsi vysledok,
na druhej strane vsak nemusi odzrkadlovat skutocnost, o by v tomto pripade poukazovalo na zle
identifikovanu sezénnost'v bode spojenia. Z tohto dévodu sa uprednostnilo sezénne ocistenie celé-
ho ¢asového radu pred parcidlnym ocistenim.

Index cien sluzieb Index cien sluzieb — detail bodu spojenia
(medzimesacnd zmena v %) (medzimesacnd zmena v %)
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Zdroj: Prepocty autorov. Zdroj: Prepocty autorov.

UVAHY O ADITIVITE A ROCNYCH PRIEMEROCH, RESP. SUCTOCH

Casto sa stava, ze po sezoénnom ocisteni dochadza k zmene ro¢nych Udajov, t. j. pri objemovych ra-
doch nie je rovnaky ro¢ny objem ocistenych a neocistenych dat a pri indexovych radoch nesedia ro¢né
priemery ocistenych a neocistenych dat. Z technického hladiska to sposobuje samotny proces ociste-
nia, kde k identifikacif sezénneho modelu, trendu, outlierov a kalendérnych efektov (spolu s efektom
velkonocnych sviatkov) dochddza v réznych iterdciach/krokoch. Na jednej strane sa ro¢ny sucet, resp.
priemer ma zhodovat pri ocistenych aj pévodnych déatach,'? ¢im by sa docielilo rovnaké posudenie ce-
loro¢nych udajov, najma pri porovnaniach medzi réznymi rokmi (tento pristup je aj z hladiska pouzitia
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jednoduchsi a lahsie interpretovatelny pri (ekonometrickom) modelovani a tvorbe prognéz). Na druhej 13 Vprogramoch sa casto oznacuje
strane je logické, Ze sezonne ocistené data nemusia zakonite spliat rocné stcty/priemery. ako zdkladny automaticky modul.

Priklad: V jednom roku, ktory je priestupny, doslo k postupnému ndrastu produkcie v prvom pol-
roku a velkonocné sviatky pripadli na april. Logicky aj z technického hladiska je v prvom Stvrtroku
produkcia nadhodnotend vplyvom jedného pracovného dria navyse z dévodu priestupného roka
a posunom velkonocnych sviatkov do druhého Stvrtroka. Ak sa rozhodneme, aby metéda ocistila
kalenddrne vplyvy, tak déjde pri sezénne ocistenych ddtach k znizeniu hodnét produkcie v prvom
Stvrtroku (v povodnych, teda sezénne neocistenych ddtach je z dévodu priestupného roka produk-
cia vyssia, pretoZe mdme o jeden den viac oproti ostatnym rokom). Zahrnutie efektu velkonocnych
sviatkov v druhom Stvrtroku sp6sobi v sezénne ocistenych ddtach zvysenie produkcie (v pévod-
nych ddtach doslo v skutocnosti k poklesu z dévodu znizeného poctu pracovnych dni) v druhom
Stvrtroku a naopak znizenie v prvom Stvrtroku (v pévodnych ddtach doslo v skutocnosti k ndrastu
z dévodu zvyseného poctu pracovnych dni). KedZe priestupny rok sa opakuje az kazdé Styri roky
a velkonocné sviatky su nepravidelné, tymito metodologicko-technickymi presunmi déjde k na-
ruseniu rovnosti rocnych ddt. V skuto¢nosti na narusenie rovnosti rocnych ddt postacuje ocistenie
od vplyvu priestupného roka, pre zachovanie suctu/priemeru ddt z dévodu priestupného roka (ce-
lom ¢asovom rade).

Vplyv kalendara ma vyraznejsi vplyv na sezénne ocistené data produkenych ukazovatelov a naopak
nizs$i vplyv na cenové ukazovatele, teda na premenné, ktoré nie su ovplyviované poctom pracovnych
dnlf, resp. sviatkov. Na tuto skutocnost treba mysliet aj pri otdzke volby zahrnutia kalendéra do sezén-
neho modelu.

Ocistovanie vplyvu kalendara a pouzitie dodatoc¢nej Upravy smerom k dodrzaniu ro¢nych priemerov
posobi kontraproduktivne. Kym sezénna metoda ocisti data od pravidelnych vplyvov a kalendarnych
vplyvov, proces zosuladenia ocistenych a pévodnych dat spdsobi zmenu identifikovanej sezénnosti.

Podobny problém nastava pri ocistovani agregatu a jeho zloZiek priamou metddou (t. . agregat aj
zloZky su ocistené priamo). Sucet, resp. vazeny priemer sezénne ocistenych zloZiek sa nerovna sezénne
ocistenému agregatu. Pre dodrZanie rovnosti:

— rozdiel sa rozpocita medzi jednotlivé zlozky na zaklade vah — sposobi zmenu identifikovanej sezén-
nosti vo vsetkych zlozkach,

— rozdiel sa pripocita do najmenej vyznamnej zlozky (v pripade HDP napr. diskrepancia), ¢o, samozrej-
me, mdZze sposobit, Ze tato zlozka ziska podstatne vyssiu vahu v niektorych obdobiach, ¢im sa stane
ekonomicky neinterpretovatelnovu,

- rozdiel sa pripocita do objemovo najvacsej zlozky (v pripade HDP napr. do spotreby domacnostf).
Ak problém aditivity nie je prioritou, ale doraz kladieme na individuélne ocistenie zloZiek, resp. agre-

gdtu, médme tieto dve moznosti:

— ocisteny agregat ziskat nepriamo, teda suctom, resp. vézenym priemerom ocistenych zloZiek — vy-
sledné sezénne ocistenie nemusi prindsat Zelané vyhladenie”;

- véetky zlozky aj agregat sa ocistia priamo.

POSLEDNA POMOC ALEBO KED NEVIEME, AKO DALEJ

Velakrét sa dostaneme do situacie, ked nevieme, ku ktorému alternativnemu nastaveniu sa priklonit,
alebo odhadnuty sezonny model sa s priddvanim daldieho pozorovania vyrazne meni, ¢i sezénnost je
raz Statisticky potvrdend a druhykrat zamietnutd v zavislosti od identifikicie pracovnych dni. V takom
pripade odportc¢ame vyuzivat prednastavenu $pecifikdciu oznacovanu ako RSA1', ktord v nastaveni od-
haduje AIRLINE model (ARIMA (011)(011)), testuje ¢asovy rad na pritomnost outlierov, abstrahuje od ka-
lenddrnych efektov a vplyvu velkonocnych sviatkov. Vysledkom je relativne hladky a stabilny ¢asovy rad.

ZMENY SEZONNEHO MODELU

Pri potrebe pravidelného ocistovania ¢asovych radov z dévodu aktualizacie alebo zverejnenia novych
dét je pre ulah¢enie prace moznych niekolko procesov, ktoré sa lisia v hibke Urovnf nastaveni para-
metrov sezonneho ocistenia. Kazdy proces sa vykonava bez potreby opatovného nastavenia sezonnej
procedury zo strany pouzivatela, o prindsa svoje vyhody i nevyhody.

Najjednoduchiim spésobom je bezna a pravidelna aktualizicia (current adjustment), kde sa povodné
nastavenia Specifikécie a parametrov ARIMA modelov, outlierov a kalendarnych regresorov pouzivaju aj
na noveé data (v podstate na cely ¢asovy rad) dovtedy, kym nedéjde k novému odhadu zo strany pouzi-
vatela (zvycajne raz za rok alebo pri revizii dat).

Takymto sposobom sa ziskavaju v ¢ase najstabilnejsie ¢asové rady (medzi jednotlivymi aktualizaciami
da).
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Dalsim sposobom, ako pristupovat k aktualizaciam, je ¢iastocnd priebeznd Uprava (partial concurrent
adjustment).V tomto pripade je moznych viacero Urovni, pri ktorych ma pouzivatel na vyber, ktorti z ¢as-
ti nastavenia dat nanovo odhadnut.

MozZnosti Ciastocnej priebeznej Upravy:

- odhaduju sa parametre ARIMA modelu pri fixovani jeho specifikacie, outlierov a kalendarnych regre-
sorov,

- odhaduju sa parametre ARIMA modelu pri fixovani jeho Specifikacie, outlierov a kalendarnych regre-
sorov, pricom sa posledné outliery odhaduju nanovo,

- odhaduju sa parametre ARIMA modelu pri fixovani jeho Specifikacie a kalendarnych regresorov, pri-
¢om sa véetky outliery odhadujud nanovo,

- odhaduju sa parametre aj Specifikacia ARIMA modelu pri fixnych kalendarnych regresoroch, pricom
sa vsetky outliery odhaduji nanovo.

Najvseobecnejsim postupom je priebeznd Uprava (concurrent adjustment), ¢o znamend, Ze ARIMA
model (tak Specifikacia, ako aj parametre), outliery a kalendarne regresory sa identifikuju a odhaduju
nanovo. Pri tejto Uprave dostdvame najaktudlinejsie ocistené asové rady, ich stabilita v Case je v3ak
najhorsia, teda sezonne ocistené rady su z aktualizacie na aktualizaciu pomerne volatilné. Tento pristup
sa odporuca pouzit, ak ide o zmenu metodiky vypoctu pévodnych dét alebo o reviziu dat, pri ktorej sa
meni ¢ast casového radu.

Vyber Upravy je velmiindividualny a vedie aj k réznym vysledkom. Stratégiu pri sezonnom ocistovani
si kazdy musi zvolit sam. Napriklad priebezna Uprava (concurrent adjustment) vedie k ¢astejsim reviziam,
ale prindsa presnejsie vysledky. Dalsou déleZitou otézkou je stabilita, ¢o znamend, Ze pri novom odha-
dovani by sme mali zvazit, ¢i novy model je vhodnejsi ako ten predchédzajuci (¢i sa vobec oplati menit
model) a pozerat sa aj na to, ako sa zmenia historické Udaje pri kazdom novom odhade. Vzdy v tomto
pripade treba hladat kompromis.

Aplikdcia - Sezénne ocistovanie HICP: Testovanie stability (stdlosti, nemennosti, pokial'ide o histo-
rické ¢asové rady) alebo inak povedané volatility medzi jednotlivymi vydaniami ¢i aktualizdciami)
sezénne ocistenych casovych radov je mozné robit pomocou kvdzi real-time simuldcii beznej/pravi-
delnej (current adjustment), ciastocne priebeZnej (partial concurrent adjustment) alebo priebeznej
(concurrent adjustment) aktualizdcie. Priklad, ked'priebeZnd tprava (concurrent adjustment) alebo
zafixovanie modelu (current adjustment) nesp6sobovalo vyrazny posun v historickych ddtach, je
v nasledujtcich dvoch grafoch na casovom rade spracovanych potravin.

Spracované potraviny, vyvoj sezénne Spracované potraviny, vyvoj sezénne
ocistenych ddt, indexy ocistenych ddt, zafixovany model, indexy
(2005 =100) (2005 =100)
121 121
119 119 4
117 117 4
115 4 /\ 115 4 /\
113 4 113 A
m / m /

/ /
109 - 109 4
107 A / 107 A y,
105 - 105 -
103 4= T T T 103 45 T T T

2007 2008 2009 2010 2007 2008 2009 2010

Zdroj: Prepocty autorov. Zdroj: Prepocty autorov.

Na druhej strane pri inych ¢asovych radoch boli viditelné rozdiely v historickych ddtach pri za-
fixovani modelu a priebeznej uprave. Takymto prikladom je ¢asovy rad cien vybavenia pre Sport,
kempovania a rekredciu (nasledujuce grafy). Zafixovanie modelu viedlo k stabilnejsim historickym
radom a naopak, priebeznd uprava viedla k vyraznejsim historickym posunom.
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Zdroj: Prepocty autorov. Zdroj: Prepocty autorov.

PREDIKCIE SEZONNE OCISTENYCH CASOVYCH RADOV ALEBO AKO NA TO S BUDUCNOSTOU
Algoritmy na ocistovanie ¢asovych radov X12-ARIMA a TRAMO/SEATS dokazu automaticky vygenero-
vat trend a sezénne faktory az na dva roky dopredu, pricom velkost ich sezonnych faktorov je v oboch
rokoch rovnaka. Ak abstrahujeme od iregularnej zlozky, vieme takymto sposobom ziskat priamo zo soft-
véru' predikciu sezénne ocisteného aj neocisteného ¢asového radu. V pripade dostupnosti predikcie
sezénne neocisteného Casového radu je mozné aj takyto ¢asovy rad podrobit sezonnemu ocisteniu.
Ak by sme v3ak takyto neocisteny Casovy rad s predikciou podrobili opdt sezonnemu ocisteniu, novy
sezénne ocisteny ¢asovy rad bude iny ako pévodny, a to najma v horizonte predikcie.”

ZAVER

,Sezénne ocistenie je nekonciaci sa proces hladania toho sprdvneho, ale nikto
nevie, ¢o je vlastne to sprdavne.
autori

V predchédzajucich riadkoch sme nacrtli hlavné c¢asti procesu sezoénneho ocistenia ¢asovych radov. Na
zéklade uvedenych informécii a prikladov by sezonne ocistenie uz nemuselo byt len ¢iernou skrinkou,
ktora nejakym sposobom poskytne vyhladenejsi ¢asovy rad, ale poméze pri lahSom pochopeni neo-
¢akavanych vysledkov a pri ziskani z hladiska ekonomickej interpretacie déveryhodnejsieho ¢asového
radu. Treba vsak pripomentt, ze uvedené sposoby a priklady nie s univerzalne a nemozno ich auto-
maticky pouZit na vsetky typy dat.

Aplikdcia - Sezénne ocistovanie HICP: Projekt sezénneho ocistovania cenovych indexov slizil
hlavne na ndjdenie najvhodnejsich metdd a postupov, ktoré by viedli k uspokojivym vysledkom
zohladnujicim poZiadavky, ako je ekonomickd interpretovatelnost, jednoduchost z hladiska pra-
videlnych zverejneni a v neposlednom rade stabilita, CiZze nizka volatilita medzi aktualizdciami
v case. Na zdklade vysledkov by sa mali sezonne ocistovat casové rady celkovej infldcie meranej
HICP, spracovanych a nespracovanych potravin, priemyselnych tovarov bez energii a sluzieb. Ceny
energii vzhladom na ich reguldciu nie je vhodné sezénne ocistovat.

Sezénne ocistovanie prebiehalo sucasne metédami X12-ARIMA a Tramo/Seats. Vysledky ukdzali
len malé rozdiely. Uprednostnend by mala byt metéda X12-ARIMA, pri ktorej je moZnost Sirsieho
nastavenia vplyvu velkonocnych sviatkov.

Pre ziskanie ¢o najlepsich vysledkov boli vietky casové rady sezonne ocistené priamo aj nepria-
mo. Zo vsetkych 180 casovych radov sa procesom postupnej selekcie vybralo 56, ku ktorym sa pri-
stupovalo individudlne a podrobne.

Rozhodujtcim kritériom pri volbe priameho ¢&i nepriameho ocistenia cenového indexu bola vo-
latilita (hladkost) vysledného casového radu s ohladom na stabilitu v case. V pripade malych roz-
dielov v prospech nepriameho ocistenia sa uprednostnilo priame ocistenie z dévodu jednoduch-
Sej pravidelnej aktualizdcie. Takdto situdcia nastala len v pripade nespracovanych potravin. Pri
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vsetkych ostatnych ¢asovych radoch (spracované potraviny, priemyselné tovary bez energii, sluzby)
sa vysledky kritéria volatility priklonili k priamemu ocisteniu.’

Nespracované potraviny
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Zdroj: Prepocty autorov.

Priemyselné tovary bez energii
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Zdroj: Prepocty autorov.

Harmonizovany index spotrebitelskych cien
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Zdroj: Prepocty autorov.

Spracované potraviny
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Zdroj: Prepocty autorov.

Sluzby
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Zdroj: Prepocty autorov.

KedZe energie su jednou z hlavnych zloZiek
HICP s relativne velkou vdhou a vyraznou vola-
tilitou, nedochddza pri nepriamom ocisteni cel-
kového HICP k ,zelanému vyhladeniu” a casovy
rad sa javi ako neocisteny. Preto pri celkovom
HICP by sme uprednostnili priame ocistenie, ale
vzhladom na odporucanie pracovnej skupiny
ECB pre sezénne ocistovanie HICP sa bude cel-
kovy index ocistovat nepriamo agregdciou se-
z6nne ocistenych hlavnych komponentov (t. j.
cenovych indexov pre nespracované potraviny,
spracované potraviny, priemyselné tovary, sluz-
by) a sezénne neocistenych energii.



